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Zobecnovani vysledkl Setfeni prijmU

domacnosti v CR

@ Vybérova Setfeni Mikrocensus a ¢eska modifikace Setfeni
EU-SILC, Zivotni podminky, pfedstavuji datovou zakladnu pro
ziskavani informaci tykajicich se predevsim pfijmd ceskych
domacnosti.

@ Dllezitou soucasti vybérovych souborll jsou také kalibra¢ni vahy
(veliCina PKOEF), které slouZi k pfepoctu vysledkll z vybéru na
celou populaci a které ovliviuji vysledky provadénych analyz.

Otazkou je:

Jak Ize korektné zapracovat kalibracni koeficienty
do provadénych analyz?
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Konstrukce kalibracnich koeficientll domacnosti

v Mikrocensu 2002

Pfi konstrukci kalibracnich koeficientd (veli¢ina PKOEF) byla pouzita
iteraCni metoda, ktera minimalizuje rozdil mezi odhadnutymi a
prepocitanymi vybérovymi charakteristikami vybranymi pro kazdy kraj
zvlast, a to s pomoci nasledujicich charakteristik?:

@ pocet trvale obydlenych byt

@ pocet osob bydlicich v bytech

@ pocet dlichodcll (pracujicich i nepracujicich

@ pocet nezameéstnanych

@ pocet samostatné €innych osob

1zdroj: Metodika. Mikrocensus 2002
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Konstrukce kalibracnich koeficientll domacnosti

v Setfeni EU-SILC

K vySe uvedenym charakteristikam, které byly pouZity pro prepocet
vysledkl z Mikrocensu 2002, pfibylo v Setfeni EU-SILC 2005 jesté
dalSi ¢lenéni domacnosti, a to podle:

@ véku osoby stojici v Cele domacnosti

@ velikostni skupiny obci

V Setfeni také dochazi k asi 10%-nimu podhodnoceni prijm0, a to
proto, Ze dotazovani si na vSechny své pfijmy nevzpomenou a maji
snahu udavat nizsi prijmy neZ jaké odpovidaji skute€nosti.

Toto zkresleni se velice obtizné kvantifikuje, a proto jsou hodnoty
korigovany po porovnani s daji o primérnych hrubych mzdach.
Podobné se postupovalo v pfipadé socialnich davek, kde uvadéné
hodnoty naopak prekracuji skute¢nost?.

2Ngktefi respondenti sem nespravné zahrnuji davky socialni potfebnosti.
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Zakladni charakteristiky kalibracnich vah

domacnosti (EU-SILC 2007)

Zakladni statistické charakteristiky kalibracnich vah PKOEF
(EU-SILC 2007).

minimum 1. kvartil median 3. kvartil  maximum
100.0 294.6 369.8 493.6 3475.0
primér  smér. odch. suma vah
417.9 205.5 4043341

@ kalibracni vaha PKOEF je (v EU-SILC 2005-2007) vzdy vétsi
nebo rovna 100

@ soucet vah je cca 4 miliony
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Ukazka zavislosti kalibracnich vah na vybranych

proménnych (EU-SILC 2007)
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Metody analyzy a modelovani

@ rozd éleni pTijmd (vydajd) dom &cnosti (jednotlived)

@ zavislosti p Fijmd (vydajl) dom acnosti (jednotlivell) na
rlznych demografickych a spole¢ensko-ekonomickych faktorech

@ Sanci dom acnosti (jednotlivcl)

Klicovou otazkou je:

Jak Ize korektné zapracovat kalibracni koeficienty
do provadénych analyz?
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Vazené popisné statistiky

@ normovan é kalibra ¢ni v ahy
Wi

YL W
kde w; jsou vahy ze souboru EU-SILC (tj. nenormované),
@ vyb &rovy v &Zeny prim ér N
X = W - X
@ vazeny rozptyl =1
@ maximalné vérohodny odhad

St = Z (6 = %)
=1
@ nevychyleny odhad vybérového vazeného rozptylu

* ‘(Xi 7)1)2

2
SuNn =

@ vazeny p%-ni kvantil je nejvySSi hodnota proménné X
(setfidéné vzestupné), jejiz kumulativni vaha (setfidéna a
normovana) je mensi nebo rovna p. (V prostfedi R na pf¥.
v knihovné HMisc)
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Porovnani vazenych a prostych odhadl zakladnich

charakteristik ro€nich pfijm{ (EU-SILC 2007)

Prosté a vazené odhady zakladnich charakteristik Cistych ro€nich
prijm& doméacnosti (v KE) podle typu obce.

primér smérodatna odchylka
typ obce obycejny | vazeny obyCejna | vazena
HI. m. Praha 332170.5 349557.6 230874.8 243909.5
krajska mésta | 269649.7 290622.2 183855.6 193654.1
meéstské obce | 268747.6 287025.9 188883.4 212320.2
venkov. obce 271349.3 292450.9 172154.0 192697.8
[bezrozliSeni | 275468.1 | 297598.7 | 1874427 | 2088335 |
median primér pocet
typ obce obycejny | vazeny vah hodnot
HI. m. Praha 275645.0 302144.0 617.3 864
krajska mésta | 222000.0 243500.0 446.4 1423
meéstské obce | 227354.5 243506.0 395.6 3952
venkov. obce 2351435 254005.0 381.7 3436
[ bezrozlieni | 2328640 | 2534460 [ 417.9 [ 9675
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Porovnani vazenych a prostych odhadl zakladnich

charakteristik ro€nich pfijm{ (EU-SILC 2007)

Prosté a vazené charakteristiky Cistych rocnich pfijmi domacnosti
(v K&) podle socialni skupiny.

‘ primér [ smérodatna odchylka |
sociélni skupina | prosty [ vazeny | prosta [ vazena |
nizsi zamést. 304047.1 314675.0 139148.1 144471.9
samost. ¢inni 418465.6 435951.2 334487.1 354580.3
vy$8i zamést. 375554.9 386432.4 186078.1 189254.2
diichodci s EA 38958.3 353382.5 117133.1 126796.6
dich. bez EA 159761.9 162135.9 70998.9 70866.1
nezameéstnani 159139.3 162382.5 118090.8 120612.9
ostatni 171766.3 172946.8 220989.5 217403.1
bez rozliseni 275468.1 297598.7 187442.7 208833.5
median [ promér pocet
socialni skupina [ prosty | vaZeny | vah ‘ hodnot ‘
nizsi zamést. 284144.0 292871.0 420.4 2385
samost. ¢inni 349214.0 363412.0 630.1 802
vyS§Si zamést. 345405.0 354063.0 433.6 2279
diichodci s EA 323381.5 337618.0 429.2 418
dich. bez EA 142392.0 152520.0 332.3 3423
nezaméstnani 138387.0 147647.0 731.1 258
ostatni 124720.0 123432.0 380.4 110
bez rozliseni 232864.0 253446.0 417.9 9675
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Porovnani vazenych a prostych odhad(i monetarni

chudoby ceskych domacnosti v letech 2002 — 2007

Vliv kalibra¢nich vah na hranici rizika monetarni chudoby za pouziti
rlznych jednotek pro urceni prijmd domacnosti.

Typ spot febni | Hranice rizika monet arni chudoby
Rok jednotky vazeny odhad | prosty odhad

na domacnost 116909 114554
2002 na osobu 52000 53522
na domacnost 132549 123246
na osobu 58200 58230
2005 def. EU 78786 76500
def. OECD 68223 67199
na domacnost 139743 128088
na osobu 60912 60384
2006 def. EU 83052 79568
def. OECD 72000 69926
na domacnost 152069 139718
na osobu 65850 65246
2006 def. EU 89611 86129
def. OECD 77662 75600
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Porovnani vazenych a prostych odhad(i monetarni

chudoby ceskych domacnosti v letech 2002 — 2007

Vliv kalibraCnich vah na podil domacnosti pod hranici rizika
monetarni chudoby za pouZiti rliznych jednotek prijmu.

Typ Cetnost pod hranici chudoby Pearsondv test nez.
Rok spot febni vazeny odhad prosty odhad Statistika | p-hodnota
jednotky absolutni [ relativni | absolutni [ relativni X2
na domacnost 1833 22.99 % 1782 22.35% 0.894 0.3443
2002 na osobu 672 8.43 % 757 9.49 % 5.424 0.0199
na domacnost 1095 25.17 % 1012 23.26 % 4211 0.0402
na osobu 439 10.09 % 439 10.09 % 0.001 0.9716
2005 def. EU 331 7.61% 291 6.69 % 2.634 0.1046
def. OECD 176 4.05 % 167 3.84 % 0.194 0.6594
na domacnost 1878 25.10 % 1691 22.60 % 12.729 0.0004
na osobu 753 10.06 % 733 9.80 % 0.270 0.6035
2006 def. EU 570 7.62% 469 6.27 % 10.343 0.0013
def. OECD 297 3.97 % 253 3.38 % 3.490 0.0617
na domacnost 2409 24.90 % 2193 22.67 % 13.179 0.0003
na osobu 858 8.87 % 832 8.60 % 0.405 0.5244
2007 def. EU 697 7.20% 566 5.85 % 14.315 0.0002
def. OECD 363 3.75% 324 3.35% 2.179 0.1400
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Vliv kalibraénich vah na rozdéleni pfijmU ¢eskych

domacnosti (EU-SILC 2007)

Jadrovy odhad hustoty
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Jadrové odhady hustoty pravdépodobnosti (gaussovské jadro) a prislusné
empirické distribu¢ni funkce vypoctené s vyuZitim kalibracnich vah a bez
jejich vyuziti. Jedna se o odhady rozdéleni Cistych rocnich pfijml domacnosti
v roce 2007.
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@ Vysledky Setfeni Mikrocensus a EU-SILC nelze pfimo zobecfovat na
celou populaci, nebot vybrané doméacnosti nepfredstavuji reprezentativni
vzorek. K tomuto zavéru vede porovnani s vysledky Setfeni S¢itani lidu,
byt a doml (SLBD). Prosté zobeciovani informaci ziskanych
z vybérovych soubord by proto mohlo vést ke zkresleni, a proto je
potfeba pfi analyzach provadét prepocet pomoci kalibracnich vah.

@ Ukazuje se, Ze vliv kalibrace zavisi na mnoha faktorech. Velikost
kalibra¢nich vah napf. roste s rlistem pfijmd, i kdyZ tento rist se u velmi
vysokych pfijmi zastavuje. Na zesilovani ¢i zeslabovani vlivu kalibrace
ma vliv také pocet ¢lenl domacnosti a dalsi faktory, jako je socialni

@ Z provedeného Setfeni také vyplyva, Ze kalibracni vahy maji vliv jak na
rozdéleni prijmd brané z globalniho pohledu (hustotu rozdélent, &i
distribuéni funkci), tak i na jeho souhrnné charakteristiky a dalsi
statistiky, které z tohoto rozdéleni vychazeji.

Musime se proto vratit k otazce:

Jak Ize korektné zapracovat kalibracni koeficienty
do provadénych analyz?

J. BartoSova, M. Forbelska Modelovani rozdéleni prijml



	bartosova1.pdf
	Smes lognormálních rozdelení
	3-parametrické lognormální rozdelení
	Cistý penezní príjem - nelogaritmovaná data
	Hustoty-logaritmovaná data
	Smes 2-param.lognormál.hustot
	Klasifikace pomocí smesi
	Pohlaví osoby v cele
	Sociální skupina osoby v cele
	Rodinný(osobní) stav osoby v cele
	Druh domácnosti - typ OECD
	Druh domácnosti dle vzdelání
	Druh domácnosti dle prac.intenzity
	Typ obce
	Muzi, zeny v cele domácností
	Muzi,zeny: komponenty
	Výsledky klasifikace
	Muzi,zeny: soc.skup.osoby v cele(2005)
	Muzi,zeny: soc.skup.osoby v cele(2007)
	Muzi,zeny:rodin.(osob.)stav os.v cele(2005)
	Muzi,zeny:rodin.(osob.)stav os.v cele(2007)
	Muzi,zeny:druh domácnosti-OECD(2005)
	Muzi,zeny:druh domácnosti-OECD(2007)
	Muzi,zeny:druh domác.dle vzdel.(2005)
	Muzi,zeny:druh domác.dle vzdel.(2007)
	Muzi,zeny:druh domác.dle prac.intenz.(2005)
	Muzi,zeny:druh domác.dle prac.intenz.(2007)
	Muzi,zeny: typ obce (2005)
	Muzi,zeny: typ obce (2007)

	bartosova2.pdf
	Tukeovo symetrické lambda rozdelení
	Ukázky Tukeova lambda rozdelení - 1. cást
	Ukázky Tukeova lambda rozdelení - 2. cást
	Ukázky Tukeova lambda rozdelení - 3. cást
	Ukázky Tukeova lambda rozdelení - 4. cást
	Zobecnení Tukeova lambda rozdelení
	RS-GLD(Ramberg, Schmeiser, 1974)
	FMKL-GLD(Freimer,Mudholkar,Kollia,Lin,1988)
	Príjmy pomocí GLD - duchodci
	Smes 2 GLD
	Smes 2 GLD pro log(CP-PRIJ)
	Výsledky klasifikace
	Pohlaví osoby v cele
	Druh domácnosti typ OECD
	Druh domácnosti podle vzdelání
	Smes a typ obce (duchodci)




