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Tento poster je věnován vybraným otázkám, jež se týkaj́ı statistické analýzy ROC ǩrivek, resp. užit́ı
ROC ǩrivek nap̌r. v klasifikaci. Nejprve však náš dvoj́ı pohled na samotnou ROC ǩrivku:

a) Bod ROC ǩrivky jako ḿıra úspěšnosti klasifikace – aplikovaný p̌ŕıstup

Objekty
xi ∈ R

k

z G0 nebo G1.

−→ Metoda γ

(klasifikátor)
−→ Diskriminačńı skóry

yi = γ(xi)

θ
−→ Klasifikace

yi > θ ⇒ xi ∈ G1

−→

Confusion matrix

Realita

G0 G1

G0 TN(θ) FP(θ)

P
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d
ik

ce

G1 FN(θ) TP(θ)

−→
Bod ROC

[

FP(θ)

TN(θ) + FP(θ)
;

TP(θ)

TP(θ) + FN(θ)

]

b) Bod ROC ǩrivky jako vztah dvou distribućı – teoretický p̌ŕıstup

Objekt X ∈ G
G = G0 ∪ G1

−→ Metoda γ −→ Diagnostická veličina
Y = γ(X) ∼ FY

−→

Distribučńı funkce

FY (y) =

{

F0(y) = P(Y < y|G0)

F1(y) = P(Y < y|G1)

θ
−→

Bod ROC

[

1 − F0(θ); 1 − F1(θ)
]

↑ Speciálńı p̌ŕıpad p̌ri odhadu

F0 a F1 empirickými dis-

tribučńımi funkcemi.

ROC ǩrivka je množina ROC bod̊u pro všechny hodnoty θ ∈ R – charakterizuje chováńı klasifikátoru.
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#1 Odhad ROC ǩrivky
Věťsina složitěǰśıch klasifikátor̊u (metod γ) muśı proj́ıt fáźı
učeńı z trénovaćıch dat. Testovaćı soubor následně slouž́ı
k ově̌reńı kvality nastaveńı klasifikátoru.

• Každé trénováńı (na části dat) však typicky vyúst́ı v jiné
nastaveńı klasifikátoru – v jiný klasifikátor – γ1, γ2, γ3.

• Z testovaćı fáze tud́ıž pro jednotlivé γi dostaneme rozd́ılné
ROC ǩrivky.

¿ Lze na základě źıskaných ROC
ǩrivek hodnotit globálńı chováńı

uvažované metody ?

U ǩrivek rovnocenných dle kvantit. kritéríı (AUC,
vzdálenost od bodu [0, 1]) zálež́ı na preferenćıch.
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#2 Shoda ROC ǩrivek
Pracujeme-li s r̊uznými metodami, jejichž kvalitu mě̌ŕıme ROC
ǩrivkami, vyvstává základńı otázka: Jsou ROC ǩrivky
odpov́ıdaj́ıćı použitým metodám shodné?

Některá už́ıvaná kritéria:

• Vzdálenost od bodu [0,1]

• AUC – Area Under Curve

• Preference uživatele – konzervativńı × liberálńı metoda

¿ Lze kombinaćı uvedených kritéríı
rozhodnout o shodě, resp. významné

odlǐsnosti, dvou ROC ǩrivek ?

Považujeme-li TP rate ≤ 75% za dostatečný, lze
metodu A preferovat, p̌restože AUCB > AUCA,
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#3 Výběr prediktor̊u
Nechť je analyzovaný objekt popsán k prediktory. Mějme
pravidlo (souvisej́ıćı s metodou γ), jak postupně odstraňovat
nejméně významné prediktory.

Předpokládejme, že vy̌razeńım nevýznamného prediktoru
nedojde k významné změně ROC ǩrivky, a naopak p̌ri vy̌razeńı
podstatného prediktoru se ROC ǩrivka změńı.

¿ Může analýza ROC ǩrivek p̌rispět
k optimálńımu výběru prediktor̊u

vzhledem ke klasifikaci ?
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